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Agenda

e Introduccion

e Definicidn de probabilidad: Tipos de enfoques
e Estadistica: Frecuentista vs Bayesiana

e Conceptos basicos de probabilidad

e Axiomas de probabilidad

e Calculo de probabilidades: Algunas reglas

e Teorema de Bayes
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Preguntas generadoras

e ;Qué es probabilidad?

e ;Cuando se utiliza la estadistica inferencial y la estadistica descriptiva?

e ;Qué diferencias existen entre la estadistica frecuentista y la estadistica bayesiana?
e ;Cuando se utilizan las diferentes reglas de calculo de probabilidades?

e ;Cual es laimportancia del Teorema de Bayes?

T
RN

\

© 2026 Steven Garcia Goni| Licencia CC BY NC 4.0



https://stevenggoni.github.io/
https://creativecommons.org/licenses/by-nc-sa/4.0/

Introduccion

e Hasta este punto hemos estudiado la estadistica descriptiva.

e A esta le concierne el resumen de los datos recogidos de eventos pasados (muestras
o poblaciones). Ahora se presenta otra faceta de la estadistica: el calculo de la proba-
bilidad de que algo ocurra en el futuro (o en una poblacién a partir de una muestra).

e Esto es lo que se conoce como estadistica inferencial.

e Se relaciona con las conclusiones asociadas con una poblacidon sobre la base de una
muestra que se toma de ella.
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sPor qué es necesaria’?

e Son pocas las ocasiones en
las que se tiene acceso a
datos completos de la po-
blacion, por lo que es ne-
cesario hacer inferencia de
los parametros a partir de
informacidn de las

muestras.

Recoleccidon
de datos

— Recuerden la diferencia y
relacion entre Estimador y
Parametro.

Estadistica
inferencial
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sPor qué es necesaria’?

Estimador @

Estadistico que es funcidn
de la muestra usado para
estimar un parametro des-
conocido de la poblacion

e Esto desde luego tiene relacion con
la forma en la que se recolectan los
datos; datos mal recolectados dan
inferencias erréneas sobre los
parametros.

e Aqui es también importante recor-
dar o estudiar el concepto de sesgo
estadistico, y los tipos que existen

© 2026 Steven Garcia Goni| Licencia CC BY NC 4.0

Pardmetro 0

Estadisticos que son fun-
cidon de una poblacion, que
indefectiblemente  resu-
men una “gran” cantidad
de datos en una o varias
variables estadisticas
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Sesgo

e Cuando el método de recopilacion de datos hace que los datos de la muestra reflejen
incorrectamente la poblacion.

e En términos simples, es la diferencia que hay entre un estimador y un parametro
sesgo = |0 — 0

e Nota: lo ideal es que el sesgo sea cero, pero eso es practicamente imposible, enton-
ces lo que se busca es minimizarlo y controlarlo, para que no cambie las conclusio-
nes practicas del estudio.
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Por ejemplo...

e La estadistica inferencial trata de describir la
realidad o poblacion (la persona en el video) a
partir de los datos recolectados de una mues-
tra (la sombra que se forma).

e Un sesgo nos puede hacer pensar a partir de
solo la sombra, que lo que estamos descri-
biendo es una rana/sapo y no una persona..
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:Qué es probabilidad?
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Posible vs Probable

e Para que un evento sea probable, primero debe ser posible.

— No puedo sacar un 7 en un dado con 6 caras.

e Pueden existir eventos posibles, pero que sean improbables. A veces conocido como
improbabilidad extrema.

— Ganar el premio mayor de la loteria

e Lo posible abarca tanto lo cotidiano (como lanzar un 4 en el dado) como lo rarisimo
(ganar la loteria).
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Probabilidad

e Es un valor numérico que representa la oportunidad o posibilidad de que un evento
en particular ocurra, tal como el aumento en el precio de un producto, de que el dia
sea lluvioso, se produzca una unidad defectuosa, entre otros.

e En todos los casos es un valor entre cero y uno, ambos inclusive.

e Existen al menos tres enfoques para asignar probabilidades:
— Clasica a priori
— Clasica empirica

— Subjetiva
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Probabilidad

e Clasica a priori:

e La probabilidad de éxito se basa en el conocimiento previo que hay del proceso
implicado.
— Por ejemplo, ¢ cual es la probabilidad de "Escudo” en una moneda?

— ¢Necesito tirar la moneda varias veces para saber ese resultado? ;Cémo lo supo?

e P(z) = 7 siendo T' el niUmero de resultados posibles.
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Probabilidad

e Clasica empirica:
e Se basan en datos observados, no en un conocimiento previo del proceso.
e Se fundamenta en la ley de los grandes nimeros.

e También se conoce como probabilidad frecuentista.

o« P ( ) _ Numero de veces que el evento x ocurre

Numero total de observaciones

e Se basa en observacion y experimentacion.
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Probabilidad

e Subjetiva:

e Es asignado, como su nombre lo indica, de forma subjetiva por un individuo, con base
en cualquier informacidn que encuentre disponible.

e Nota: es la base, hasta cierto punto, de la estadistica bayesiana.

o Refleja el grado de creencia que alguien le asigha a un evento.

T
RN

\

© 2026 Steven Garcia Goni| Licencia CC BY NC 4.0



https://stevenggoni.github.io/
https://creativecommons.org/licenses/by-nc-sa/4.0/

Enfoque frecuentista vs Bayesiano

e La estadistica frecuentista se basa en la frecuencia relativa de los eventos, utilizando
probabilidades objetivas, sin incorporar informacion previa.

e En contraste, la estadistica bayesiana incorpora creencias o informacion previa y las
actualiza con datos observados, utilizando probabilidades subjetivas.

e | Este curso, y en general esta area de conocimiento, esta centrado en la estadistica
frecuentista, pero es importante que conozca la existencia e importancia de la
bayesiana.
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Conceptos basicos
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Experimento

e Es un proceso cuyo resultado esta sujeto a la incertidumbre.

e Es un procedimiento que produce datos para comparar resultados y verificar
hipotesis.
— Lanzar una moneda

— Tirar un dado

e En general, un requisito para ser un experimento es variar las entradas para observar
las salidas.

— El final del curso 1I-1123 y todo 1I1-1125 se basan en la experimentacidon. En esos cursos se ex-
pande el concepto de experimento.
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Espacio muestral

e Es el conjunto de todos los posibles resultados de un experimento (Se puede denotar
por S).
— Cara o cruz

— As de corazones, 3 de diamantes, etc. (las 52 cartas).

e Mini ejercicio:

— ¢Cual es el espacio muestral de un experimento que consiste en lanzar dos monedas?
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Evento

e Conjunto de uno o0 mas resultados de un experimento.

e Es la recopilacion o subconjunto de resultados contenidos en el espacio muestral,
puede ser simple (Unico resultado) o compuesto (mas de un resultado).
— Simple: sale cara al lanzar una moneda (solo un resultado)

— Compuesto: si se lanzan dos monedas simultdneamente se puede obtener: {cara-cruz}, {cruz-
cara}, {cara-cara}, {cruz-cruz}.

— Un evento compuesto es uno de estos resultados.
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Axiomas de probabilidad

e Es importante conocer los axiomas,
pues sirven para garantizar la cohe-
rencia al establecer reglas claras,
evitar contradicciones o inconsis-
tencias en el calculo de

probabilidades.

e La probabilidad de cualquier suceso o evento F es no
negativa.

 La probabilidad del espacio muestrales 1 — P(S) = 1.

e La probabilidad de un conjunto vacio y de eventos mu-
tuamente excluyentes, es cero — P(0)) = 0

e S1un evento A esta contenido en otro B, la probabilidad
de A sera menor o igual a la de B. Es decir si
ACB— P(A) < P(B).

a—
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Calculo de probabilidades
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Teoria de conjuntos

e Union: de dos eventos Ay B denotados por AUB y leidos "A o B”, es el evento que con-
siste de todos los resultados que estan en A o en B.

e Interseccion: de dos eventos A y B, denotada por ANB vy leida como "A y B”, es el
evento que consiste en todos los resultados que estan tanto en A como en B.

e Complemento: de un evento A, denotado por A’, es el conjunto de todos los eventos
del espacio muestral S que no estan contenidos en A.
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Diagrama de Venn

Cuadrados Elementos
verdes

DT TADT | T@ | P O O

s S S S S

a) Diagrama de Venn b) La region sombreada c¢) Laregion sombreada d) La region sombreada e) Eventos mutuamente
de los eventos Ay B esANBRB esAUB esA’ excluyentes
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Operaciones

Nombre Notacion llustracion

Unidn AUB

Interseccion ANB

Complemento A
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Ejercicio 01

e Seaun conjunto A = {0,1,2,3,4},uno B = {3,4,5,6} yuno C = {1, 3, 5}.
e Dibuje un diagrama de Venn.

e Obtenga:
—AUB
—ANB
— A’

— (AU B)

e Se le recomienda como ejercicio individual se plante y resuelva otros ejercicios.
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Ejercicio 01

Respuestas

« AUB=1{0,1,2,3,4,5,6)
e AN B =1{3,4}
« A ={5,6}

+ (AUB) = {0}

. S

© 2026 Steven Garcia Goni| Licencia CC BY NC 4.0 \\§§


https://stevenggoni.github.io/
https://creativecommons.org/licenses/by-nc-sa/4.0/

Datos para ejercicios
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Nota importante

e Vamos a desarrollar los temas correspondientes con datos reales. Los ejercicios de li-
bro nos ayudan a entender, y por tanto puede ser importante que practique y estudie
con ellos, pero en la practica usted debe buscar/recoger el dato y tratar con conjuntos
de datos con errores o0 inconsistencias.
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Contexto

e Se cuenta con la informacion de 2403 personas que poseen o no, diabetes no
controlada.

e Bajo varios criterios técnicos de personas expertas se tiene evidencia de que un an-
cho de la cintura elevado, la hipertension y poca fuerza de agarre en la mano son cau-
sas de diabetes no controlada.

— Es decir, no haremos estadistica "porque si”, la haremos bajo estos contextos.

e La informacion también se encuentra desagregada por sexo.
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Contexto

e Para el desarrollo de estos ejemplos se toma una submuestra o subconjunto de la
base de datos, con el fin de hacerla manejable en clase.

— La submuestra, de 16 observaciones, se obtiene mediante muestreo estratificado y MAS. Se for-
man dos estratos: los que tienen y los que no diabetes no controlada, se extraen 2 observaciones
para los que siy 14 para los que no.

e Se le hace entrega de la base de datos completa, en este enlace, para que practique y
repita ejercicios con mas volumen de datos.

— Se le recomienda hacerlo, pues las bases de datos de las pruebas es similar en extension a la que
se le entrega.

— Puede usar esta misma base de datos para realizar ejercicios de estadistica descriptiva vy
muestreo.
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Submuestra
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Edad | Sexo | Cintura.(cm) | Fuerza.agarre.mano.(N) | Hipertension | Diabetes.no.controlada
74 | H 114.5 23.5 0 0
73 | M 85.0 20.0 0 0
74 | H 74.7 34.0 0] 0]
72 | H 69.3 21.5 1 0
78 | M 98.0 19.0 1 0
77 | M 90.8 22.0 1 0
78 | H 82.3 29.5 1 0
83 | H 77.0 24.5 0] 0]
79 | H 92.0 27.5 0 0
71 | M 91.5 23.5 0 1
75 | M 86.0 21.5 0] 0
87 | H 93.9 29.0 1 0
89 | H 100.5 30.0 1 0
77 | H 96.0 27.0 0 0
68 | M 111.2 13.0 1 1
75 [ M 76.0 17.0 1 0
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e Se refiere a la probabilidad de ocurrencia de un evento
simple.
— Por ejemplo: P(A)

Ejercicio

o ;Cual es la probabilidad de ser hipertenso?

En la submuestra

« P(H=1)= - =05

e En la muestra « P(H =1) = 300 = 0.4952143

< —
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Probabilidad simple (Marginal)

Hipertension
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Probabilidad conjunta

Sexo | Hipertension

Se refiere a la probabilidad de ocurrencia que
involucra dos 0 mas eventos de forma simulta-
nea (al mismo tiempo pues).

— Por ejemplo, la probabilidad de ser hombre vy
fumador.

Ejercicio:

— ¢Cual es la probabilidad de encontrar una persona
mujer e hipertensa? En la submuestra:

P(S=MNH=si) =+ =0.25

En la muestra

0]
0]
0]
1
1
1
1
0]
0]
0]
0]
1
1
0]
1
1

zzIIIzzIIIzzIIzI

2T
= 5203 — 0.3020385

e P(§S=MnN H = si)
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Probabilidad conjunta

En la submuestra

e Hay 25% de probabilidad, en la submuestra,
de que la persona seleccionada al azar sea una
mujer hipertensa.

Sexo | Hip=0 | Hip=1

. . . H 5 4
e Note que la informacion anterior se puede re-
sumir en tablas de contingencia. M 3 4
e Esto puede ayudarle a resolver el ejercicio. En la muestra

Sexo | Hip=0 | Hip=1
H 653 463
M 560 727
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Reglas para el calculo de
probabilidades
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Ley de la suma

e Esta ley nos permite encontrar la probabilidad de evento "A o B". Para dos eventos
esta regla se define como:

e PLAUB) = P(A)+ P(B) — P(AnN B)
e Si Ay B son mutuamente excluyentes, entonces P(A N B) = 0.

e Tome en cuenta que esta ley tiene diferentes formulas en funcidn de la cantidad de
eventos (A, B, C, D, ...)

~—
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Ley de la suma

e Esta ley nos permite encontrar la probabilidad de que ocurra "A o B o C". Para tres
eventos esta regla se define como:

e PPAUBUC) =P(A)+ P(B) + P(C)
— P(ANnB)—-P(AnC)—-P(BNC)
+ P(ANBNC)

e Observe que primero se suman las probabilidades individuales, luego se restan las in-
tersecciones dobles y finalmente se suma la interseccion triple.

e Este patron se conoce como el principio de inclusion-exclusion.

s
N
8
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Ley de la suma

e Para mas de tres eventos, la ley sigue un patron alternado de sumas y restas conocido
como principio de inclusion-exclusion:

¢ P (U?:l A;) = Z?:l P(A;)
- Zi<j P(AZ A A])
+ D icjar P(Ai N A; N Ay )—

—|—(—1)n+1P(A1 NAs M-+ N An)

e El signo alterna: se suman probabilidades individuales, se restan intersecciones do-
bles, se suman triples, se restan cuadruples, y asi sucesivamente.
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Calcule la probabilidad de aleatoriamente, se obtenga un
hombre o una persona hipertensa. Notese de la redaccion
que se solicita P(Ao B) = P(AU B)

e En la submuestra

P(AUB)=P(A) + P(B) - P(ANn B)
= 0.9625 + 0.9 — 0.25 = 0.8125

e En la muestra

P(AU B) = P(A) + P(B) — P(AN B)
— 0.4644195 + 0.4952143 — 0.1926758
— 0.766958

.
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Ley de la suma - Ejercicio

Sexo

Hipertension
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Ley de la multiplicacion

e Considera la ocurrencia de dos o mas eventos de forma simultanea (A y B).
e PLANB) = P(A) - P(B|A) (Regla general)

e Si  son independientes, entonces P(B|A)=P(B) y por tanto
P(AN B) = P(A) - P(B).
— P(BJA) se lee: la probabilidad de B dado Ay es una probabilidad condicional.

~—
QN
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Probabilidad condicional

e Antes de continuar con la ley de la multiplicacion, se explica este concepto.

e Es la probabilidad de que ocurra un evento, dado que ya se sabe que otro ha ocurrido.

P(ANB)

+ P(A|B) = "1

, en el denominador siempre va el que condiciona (A dado B)

— Por ejemplo:

e En una clase el 30 % son hombres P(A) y el 10 % son hombres y fumadores
P(A N B). Entonces la probabilidad de ser fumador (B) dado que es hombre (A).

PUANB) _ 000 _ 333

* P(B|4) = P(A) 0.30

© 2026 Steven Garcia Goii| Licencia CC BY NC 4.0 @
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Probabilidad condicional

 Note como cambia el enfoque de la pregunta:

— ¢Cual es la probabilidad de que, dado que se ha encontrado una persona con diabetes no contro-
lada, esta sea hipertensa?.

— Esta redaccidn sugiere que hay una relacidon entre las variables, que solo puede venir dada de un
contexto particular, en este caso, la teoria indica que las personas diabéticas con hipertension,
son mas propensas a que tengan esta no controlada.
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Probabilidad condicional vs conjunta

e Es normal confundirlas, pero son diferentes

e La conjunta dice:

:Qué tan probable es que alguien elegido al azar sea hombre y fumador al mismo tiempo?

e La condicional:

—| Dado que ya se sabe que es hombre, ;Qué tan probable es que sea fumador?

- S
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sQué es independencia?

e 51 un evento ocurre, no tiene ningun efecto sobre la probabilidad que otro acontezca.

e Por ejemplo, si yo lanzo dos monedas, ¢el valor de la primera afecta el valor de la
segunda?

e En términos matematicos, cuando P(B|A) = P(B)

T
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\

© 2026 Steven Garcia Goni| Licencia CC BY NC 4.0



https://stevenggoni.github.io/
https://creativecommons.org/licenses/by-nc-sa/4.0/

e Calcule la probabilidad de que sea hipertenso
(A) y tenga diabetes no controlada (B) (note la
redaccion). Es decir: P(A) - P(B|A)

e En la submuestra

P(A) - P(B|A)
— 0.5 - 0.125 = 0.0625

e En la muestra

P(A) - P(B|A)
— 0.4952143 - 0.1487395 = 0.0736579

a—
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Hipertension | Diabetes.no.controlada
0] 0]
0] 0
0] 0]
1 0]
1 0
1 0]
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0] 0
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0] 1
0] 0]
1 0]
1 0
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e Un diagrama de arbol
puede ser una forma
mas intuitiva de resolver
estos ejercicios, pues le
obliga a pensar en se-
cuenciasy en
condicionalidad.

Note que la suma de los
nodos terminales debe
ser igual 1.0; ademas la
suma en cada nodo
debe ser también 1.0.

Diagrama de arbol

P(D = si[H = si) = 1/8 = 0.125

P(D =no|H =si) =7/8 = 0.875

P(H=Si) =8/16 =0.5 Hsi

P(H=No) = 8/16 = 0.5

P(D =silH=mno0) = 1/8 = 0.125

Hno

0.06250

P(D =no|H =no) =7/8 =0.875

P
N
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Diagrama de arbol

e Resuelva, como ejercicio individual y asincronico, con la muestra completa.

e La respuesta al ejercicio especifico que se plantea debe ser la misma que la del slide
trasanterior.

=

\
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Ley de la multiplicacion

e Estos ejercicios también pueden resolverse En la submuestra

con tablas de contingencia.

Hipertension | DNC=0 | DNC=1

e En la submuestra:

0, 7 1
P(A) - P(B|A) = -+ = 0.0625
1 7 1
e En la submuestra:
En la muestra

P(A) - P(B|A) = & = 0.0736579

Hipertension | DNC=0 | DNC=1
0 1118 95
1 1013 177
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Ley de la multiplicacion vs Probabilidad conjunta

e Son muy similares, pero no son lo mismo:
— La probabilidad conjunta es la probabilidad de que dos eventos ocurran simultaneamente.

— La ley de la multiplicacion permite calcular la probabilidad conjunta usando tanto probabilidades
marginales, como condicionales.

—| Cuidado: no confunda probabilidad conjunta con probabilidad condicional. Se escriben de
forma similar, son conceptos distintos.

~—
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Otro ejemplo

e En un lote de 75 tornillos, hay 25 con los hilos de rosca danados.

e Juan saca un tornillo y se lo lleva (no lo devuelve) y luego Maria saca otro.

— ¢Cual es la probabilidad de que ambos estén con los hilos de rosca danados?

« P(JNM) = P(J)- P(M|J) = 2 - 2} =0.1081

~—
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Teorema de Bayes
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Teorema de Bayes

e El teorema de Bayes se usa cuando se quieren invertir y reponderar probabilidades
condicionales. Es decir, conocer la probabilidad de un evento A dado que ocurrio B,
usando la informacidn sobre B dado A.

e Es decir, dado que tiene diabetes no controlada, ¢cual es la probabilidad de que sea
hipertensa?

e La ley de la multiplicacion sirve para calcular la probabilidad conjunta de que ocurran
dos eventos.

e El teorema de Bayes sirve para actualizar la probabilidad de un evento con base en
nueva informacion

— Esta regla se usa cuando ya ocurrio un evento y queremos actualizar la probabilidad de una
“causa”.

<ﬁ—
NN
E\
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Probabilidad conjunta Teorema de Bayes

e Si el tornillo ya paso por la inspeccion final (va
ocurrio el evento), ¢cudl es la probabilidad de
este sea de buena calidad?

e En una fabrica de tornillos, el 80 % de los pro-
ducidos son de buena calidad, s1 un tornillo es
de buena calidad, tiene una probabilidad del
90 % de ser aprobado en la inspeccidn final.
La probabilidad de que un tornillo sea de
buena calidad y pase la inspeccion final es de
0.8-0.9=0.72

— Mas adelante ahondamos en la féormula, de mo-
mento se quiere dejar en claro la diferencia entre
probabilidad conjunta y teorema de Bayes

0.9-0.8
0.9-0.8+0.5-0.2

P(Buena|Pasd) =

P(Buena|Pas6) = 0.878

~—
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sCuando usar el teorema de Bayes?

e Cuando haya informacidon subjetiva o externa
al conjunto de datos que sirva para actualizar
las probabilidades en el conjunto de datos.

El teorema de Bayes, como se observa en la
formula, integra los conceptos de la Ley de la
suma (el denominador) y la Ley de la multipli-

 De forma mas general: Cuando se observa un cacion (el numerador).

resultado y se quiere estimar qué hipotesis lo

genero. P(A|B) — P(AnB)  P(B|A)-P(A)

P(B) ¥ P(B|Ai)P(A)

e Por ejemplo:

— Como informacién externa o subjetiva se sabe que
la probabilidad de tener diabetes no controlada es
de 10 %.

*Donde: * P(A): es también conocida como pro-
babilidad a priori * P(A|B): recibe el nombre de
probabilidad a posteriori

— Entonces, si una persona es diagnosticada con dia-
betes no controlada, ¢Cudl es la probabilidad de
que si tenga la enfermedad?

a—
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por Akshay Pachaar

Esta es una explicacion grafica del Teorema de Bayes

Teorema de Bayes

P(A) =

>
O

Visual proof of

Bayes' Theorem!

-

~

P(B) =

O O
) ()

P(B|A) * P(A) _

P(A|B) =—.— P(B|A) = ——

O

¢ L
<o L

P(AIB) = P(B)

O@aks hay_pachaar

e
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Siguiendo el ejemplo de diabetes...

e Suponga que se selecciona una persona al azar y se le realiza una prueba con la que
se determina que tiene diabetes no controlada.

e Calculemos la probabilidad de que una persona sea hipertensa dado que tiene diabe-
tes no controlada P(H = si|D = si).

e Utilice un diagrama de arbol.

—
\

- =
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Diagrama de arbol

e Siga las ramas donde el resultado sea
P(D = si). En el numerador va la
rama de interés (tener diabetes no
controlada dado que se es hiper-
tenso.) mientras que en el denomina-
dor va la probabilidad total de tener
diabetes no controlada, tenga hiper-
tension o no. En este ejercicio particu-
lar es casualidad que las dos ramas
tengan el mismo valor.

P(D=siH=si)=1/8=0.125

P(D =nolH = si) = 7/8 = 0.875

P(H=Si) =8/16 =0.5 Hsi

@ P(H=No) =8/16=0.5

P(D =silH=no0)=1/8 =0.125
P(D =no|H =no) =7/8 =0.875

Hno 0.06250

S
|

i) P(H=siND=si)
P(D=si)

0.0625 _
0.0625+0.0625 b

|

»
~—

|
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Note esto...

e En este caso, da lo mismo que resolverlo con
probabilidad condicional.

e P(H = si|D = si): Probabilidad de que sea hi-
pertenso, dado que tiene diabetes no
controlada

Hipertension | DNC=0 | DNC=1
0 7 1
1 V4 1

e Es por esto que, en presencia de todo el con-
junto de datos Bayes se reduce algebraica-
mente a probabilidad condicional clasica. Por
lo que quiza sea mas sencillo obtenerlo de
esta manera que con Teorema de Bayes.

1
P(H = si|D = si) = 5 = 0.5

o El Teorema de Bayes resulta especialmente
util cuando solo se conocen probabilidades
marginales y condicionales parciales.

a—
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Como por ejemplo

e Solo 1 de 1000 (0.001) adultos padece una enfermedad rara (A, ) para la cual se ha
creado una prueba de diagnostico (B).

e Un resultado positivo se presentara en el 99 % de las veces cuando se tenga la enfer-
medad (B, |A, ) y solo se presentara positivo el 2% cuando no se tenga la enferme-
dad (B |Ano).

e Se selecciona y somete al azar a un individuo y el resultado es positivo (ya ocurrio el
evento). ;Cudl es la probabilidad de que tenga la enfermedad? P(A,; |B+).

e Construya el diagrama de arbol y encuentre la probabilidad, ;Compare la P(A_; ) con-
tra la obtenida anteriormente P(A,, |B. ).

a—
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Solucion

e Se omite intencionalmente la secuencia de pasos para que la persona estudiante
trate de resolverlo por su propia cuenta.

e P(A_|B.) = 0.047
e P(A, ) = 0.001 (ya venia dada por el enunciado)

e Dado que el resultado de la prueba es positivo, la probabilidad de padecer la enfer-
medad incrementa en 47 veces. Aunque en términos absolutos sigue siendo baja (

4.7%).

< —
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Actividad extracurricular

e Realice los ejercicios con la base de datos completa, en esta presentacidon se mues-
tran algunos de los resultados.

e Utilice lo ya aprendido en muestreo y obtenga otras submuestras bajos los diferentes
métodos estudiados vy repita los ejercicios.

— Observe, tanto en sus submuestras como en la que se presentd en esta clase, la diferencia que
hay entre los estimadores y los parametros. Discuta con la persona docente y otros estudiantes.
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Probabilidad basica
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